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1 Vergleich — 2 Perspektiven

Traditionelle

Literaturwissenschaft Quantitativ mit Topic Modelling

- 2 kontroverse poetologische - Uberblick Gber die Masse der
Konzepte an ausgewahlten Theatersticke, die im 17. Jhd. vor
Beispielen vergleichen allem in Spanien, aber auch in

- StoffgeschichtlichesVorgehen: z.B. Frankreich entstehen

~Don Juan" oder Bibliographieren - SprachibergreifenderVergleich mit
einzelner Verwandtschaftsbe- Topic Modelling: 2 Textsammlungen
ziehungen zwischen frz. und sp. einzeln ausgewertet und Vergleich
Stucken (Losada Goya 1999) der Topic-Labels, Genreverteilung,
Autorenverteilung
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Die Fragestellung

» Wie unterscheiden sich franzosische und spanische Theatersticke
in der jeweiligen BlUtezeit (Siglo de Oro [ siecle classique)?

- Gibt es Genrebesonderheiten, stoffliche Vorlieben,
Alleinstellungsmerkmale bestimmter Autoren?

« Konnen durch Topic Modelling dazu wissenschaftlich fundierte
Antworten gefunden werden?

- Wie verlauft das semantische Spannungsfeld zwischen
algorithmisch ermittelten Topics und literaturwissenschaftlichen
Themen?
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Die Daten

2 Textsammlungen

145 sp. Stucke: 6 Autoren; 3 Untergattungen (Comedia, Drama, Auto
sacramental); Zeitrahmen: ca. 1585-1688
[Quelle: comedias.org; es.wikisource.org; cervantesvirtual.com]

143 frz. Sticke: g Autoren; 4 Untergattungen (Comeédie, Tragédie,
Tragicomeédie, Pastorale); Zeitrahmen: ca. 1630-1703
[Quelle: theatre-classique.fr]
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Die Methode

- Topic Modelling mit MALLET
«Vorbereitung und Auswertung mit Python

«Vorbereitung

1. Lemmatisierung und Annotation nach Wortarten
2. Selektion derVerben + Substantive (+ Stoplist)

3. Segmentierung der Texte (40 Lemmata)

e Parameter
1. Anzahl der Topics: 5o sowie 200

« Auswertung
1. Aggregation nach Metadaten
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Topics

gene 0.04
dna 0.02
genetic 0.01

Documents

Die Methode: Topic Modeling

Topic proportions and
assignments

Seeking Life’s Bare (Genetic) Necessities
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How many cenes does anforganism neg
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Stripping down. Computer analysis yields an esti-
mate of the minimum modern and ancient genomes.,
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Die Methode: Topic Modeling

PROBABILISTIC GENERATIVE PROCESS

1.0

5

1.0

TOPIC 2

» stream? bank? river? rivel

DOC1: money' bank’ loar
bank' money'" mone
bank! loan'

DOC2: money'  ban|
bank? river? loan' strear
bank' money"

DOC3: river? banl

stream? bank?
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STATISTICAL INFERENCE

DOC1: money? bank? loan’

/ bank? money’ money’

bank? loan?
~— \

TOPIC 1

T
e

DOC2:

money’  bank’
bank? river? loan’ stream’
bank’ money’

? DOCS3: river? bank?

» stream? bank? river? river?
stream? bank?

N~
TOPIC 2




Das Problem

» Mit ,,Comedia" konnen im Spanischen fast alle Theatersticke des
17. Jhds. bezeichnet werden

- Im klassischen Theater Frankreichs gibt es eine strikte Trennung
zwischen Comedie und Tragedie (+ das Untergenre der
Tagicomedie)

- Vergleichen wir also Apfel mit Birnen?

» Nein — der Reiz des Vergleichs liegt gerade darin, zu Gberprifen, ob
sich auch in den Ergebnissen des Topic Modelling der Gegensatz

manifestiert:
Spanien: Genremischung — Frankreich: Genretrennung

Christof Schoch (Univ. Wirzburg) / Nanette Rif3ler-Pipka
(Univers. Siegen)




Der Kompromiss

« FUr die spanische Textsammlung nehmen wir pro forma eine
Einteilung nach Tragodie vs. Komaddie vor (analog zu spanischen
Bezeichnungen wie ,,comedia/drama de honor" (Tragodie) und
~comedia de capay espada (Komadie))

» So erhalten wir zwei vergleichbare Textsammlungen, die nicht nur
formal gleich modelliert wurden (durch Lemmatisierung, etc.),
sondern auch in ihren Gattungsbezeichnungen vergleichbar
werden — |letzteres betrachten wir als vorlaufigen Kompromiss
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Die Ergebnisse

 Pro Textsammlung 5o Topics (deren erste g Worter betrachtet
werden)

« 3-fache Analyse
1. Topics und ihr semantischer Gehalt: Vergabe der Label

2. Zusammenhang zwischen Topics und Kategorien von
+Autorschaft" /,Untergattung"

3. Clustering auf Grundlage der Topic Scores (mit 200 Topics)
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Die Topics

« Beispiel frz. Sammlung: allgemeine und spezifische Topics

« Hochster Topic-Score fir Liebes-Topics: bestatigt die Thesen
Topic ,Label” Topic-Score Topic-Worte mit héchstem Score

Topic 14: ,Liebe* 0.154 aimer amour cceur amant hair ceil ame flamme feu

Topic 34: ,Komdodie* 0.014 comédie piéce jouer monsieur trouver monde auteur role comédien

Topic 33: , Suchen-Finden* 0.180 trouver attendre sortir lieu chercher heure temps quitter ami

Topic 1: ,Vergntgen* 0.100 homme esprit trouver gens femme monde rire plaire discours

- Frage: Tragodie oder Komddie?
- Semantischer Trugschluss: Topic 14 = Tragodie vs. Topic 34 = Komddie

« Distinktiv fUr Tragodie: Topic 41, Liebe-Hoffnung™: ,coeur amour aimer
oser espoir gloire ame voeu souffrir"

« Distinktiv fir Komddie: Topic 33 und 1
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D

le Topics

« Fazit: Unterschied zwischen “Topics” und “Themen”

1.

Topic-Label oder -Woérter # Themen, der darunter fallenden Sticke

Topic ,Label”

Topic-Score Topic-Worte mit héchstem Score

Topic 14: ,Liebe* 0.154 aimer amour cceur amant hair ceil &me flamme feu

Topic 34: ,Komadie* 0.014 comédie piéce jouer monsieur trouver monde auteur role comédien

Topic 33: ,Suchen-Finden* 0.180 trouver attendre sortir lieu chercher heure temps quitter ami

Topic 1: ,Vergniigen* 0.100 homme esprit trouver gens femme monde rire plaire discours

2.

Genaue Abgrenzung zwischen einzelnen Topics nicht moglich (z.B.
zwischen Liebe-Hass vs. Liebe-Hoffnung)

Dennoch erkennbarer Unterschied zwischen Tragddien-Topic (Nr. 41)
und Komaodien-Topic (Nr. 33)
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Die Topics — im Sprachenvergleich

- Fast wortliche Ubereinstimmgen

Franzésische Sammlung

Spanische Sammlung

Topic 41:
wLiebe-Hoffnung*

cceur amour aimer oser espoir gloire
ame voeu souffrir

amor celo amar alma amantar olvidar
ver esperanza favor

Topic 35
,Liebe-Hoffnung"

Topic 43:
JKrieg"

guerre soldat armée bataille chef
ennemi camp champ muraille

soldado guerra arma valor gente tocar
caja vencer armar

Topic 13
.Krieg“

Topic 7
JArzt*

médecin mal remede guérir monsieur
maladie fille demander homme

fingir pinzén médico doctor curar salud
enfermedad cura remedio

Topic 17
JArzt*

(keine Entsprechung)

-/-

justicia rey juez castigo delito mandar
muerte sentencia prision

Topic 16
»@aericht-Konig"“

Topic 38
Verbrechen*

crime venger mort punir sang haine
vengeance perdre fureur

-/-

(keine Entsprechung)

- Topics ohne Entsprechung: konnten als Besonderheiten des

jeweiligen Theaters interpretiert werden: aber Relevanz (Topic
Score) ist zu beachten
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Die Topics — im Sprachenvergleich

- Fazit: belegbare Gemeinsamkeiten —Stoffvergleich moglich

Franzdsische Sammlung

Spanische Sammlung

Topic 41:
wLiebe-Hoffnung*

cceur amour aimer oser espoir gloire
ame veeu souffrir

amor celo amar alma amantar olvidar
ver esperanza favor

Topic 35
,Liebe-Hoffnung"

Topic 43:
JKrieg"

guerre soldat armée bataille chef
ennemi camp champ muraille

soldado guerra arma valor gente tocar
caja vencer armar

Topic 13
.Krieg“

Topic 7
JArzt*

médecin mal remede guérir monsieur
maladie fille demander homme

fingir pinzén médico doctor curar salud
enfermedad cura remedio

Topic 17
JArzt*

(keine Entsprechung)

-/-

justicia rey juez castigo delito mandar
muerte sentencia prision

Topic 16
»@aericht-Konig"“

Topic 38
Verbrechen*

crime venger mort punir sang haine
vengeance perdre fureur

-/-

(keine Entsprechung)

« Interessante Briche: Topic 41 (frz.) fUr Tragodie distinktiv — fast
gleiches Topic 35 (spa.) fur Komaodie distinktiv
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hics & Genres: franzosisch

Comedie Tragedie Tracom. Pastorale

0.052 0.087

0.059 0.061 0.050
0.027 0.057 0.015
0.088 0.051 0.051
0.026 0.043 0.029
0.061 ; 0.016 0.019
0.002 j 0.004 0.044
0.041 . 0.006 0.007
0.028 ; 0.069

0.042 . 0.049

0.026 . 0.033

0.045 0.06 0.044 0.036
0.040 : 0.015 0.015
0.013 . 0.033 0.011
0.025 0.003 0.003
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Topics & Genres: spanisch

AutoS Comedia
0.002

0.020
0.008
0.032
0.039
0.027
0.023
0.045
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PCA mit topic scores: franzos.

Comedie © Tragedie +
Pastorale 2 Tragicom X

1

PC1 (11.8%)
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PCA mit topic scores: spanisch

AutoS o Drama +
Comedia 2

0
PC1 (5.4%)
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Conclusion

« Bilanz

1. Interessante, belegte Ahnlichkeiten und Unterschiede zwischen
spanischer und franzosischer Dramen-Tradition

2. Topics sind nicht gleich Themen

« Nachste Schritte
Erweiterung der Textsammlung
Detailliertere Metadaten (Vergleichbarkeit)
Ahnlichkeitsbestimmung verschiedensprachiger Topics

Multilingual Topic Modeling
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